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DETECCION DE PERDIDAS NO-TECNICAS UTILIZANDO ALGORITMOS
DE MINERIA DE DATOS
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Las pérdidas no-técnicas en las redes de distribucion . Mundial ) _MWh de PNT al afio
estan vinculadas al consumo de energia que no es

facturada al usuario debido a practicas fraudulentas. .Esto

produce produce pérdidas econdmicas para la empresa

eléctrica. Asimismo ocasiona deterioro de las redes e Pérdidas

instalaciones. no-técnicas

OBJETIVO GENERAL

4 N 4 N
, : : . , 4.3% de PNT en Ecuador
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registros de contadores de energia AMI
PROPUESTA
Se implementd el proceso de mineria de datos a un Lo
conjunto de datos de la empresa eléctrica de New Jersey T oo
PSEG, recolectados desde medidores inteligentes los 0.8 —— Type 2
L . 5 — Type 3
cuales representan el consumo eléctrico diario de 2555 a —— Type 4
usuarios; para identificar si es posible, anomalias, g O —__
irregularidades o allterauones. en los patrQnes de 2 .. —1 |
consumo de energia. Se aplicaron herramientas vy 5
algoritmos de aprendizaje de maquina no supervisado 0.2
para agrupar (Clustering) y determinar a los consumidores |

qgue cuyo patrones de consumo de energia se asociara a O T S 4 & & 1o 12 14 1 18 20 29
las pérdidas no - técnicas. Estds se representaron Time ()

mediante alteraciones en el consumo de potencia activa
registrado por el medidor para 10% de los usuarios
distribuidos aleatoriamente.

Fig. Modelo de pérdidas no-técnicas

RESULTADOS
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 El 10 % de los usuarios fueron considerado con
pérdidas no-técnicas distribuidas aleatoriamente

* Se realizoé el agrupamiento de usuarios teniendo como
resultado 15 grupos o clusters en total, y en cada
grupo se presenta al menos 4 posibles usuarios
fraudulentos

 El cluster 6 tiene la mayor cantidad de usuarios con
pérdidas no - técnicas, con 44 usuarios en total;
seguido del cluster 1 y 15, con 32 y 24 usuarios
respectivamente

* Precisamente el cluster 6 manifiesta el mayor . _ Clusters
porcentaje de pérdidas por cluster. Asi mismo, durante Fig. Usuarios fraudulentos por grupo para
mas horas en el transcurso del dia. Teniendo pérdidas d'St'"tqs métodos de agrupamiento
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CONCLUSIONES
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" Los resultados obtenidos muestran que es posible
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identificar y detectar a usuarios con pérdidas no- w
técnicas mediante el analisis descriptivo de los patrones
de consumo eléctrico.
= Teniendo en cuenta los resultados obtenidos, es de
suma importancia contar con metodologias alternas
gue permitan la solucion de problemas.
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Fig. Grupos creados
utilizando K-meandians
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